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Imagen anatdmica

1.2 M de pixels



The Brain Research
Through Advancing
Innovative
Neurotechnologies®
(BRAIN) Initiative

Revolutionizing our understanding
of the human brain

11 Tesla MRI
Tamano de voxel = 60 micras
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anatdmica

Vol brain =1.2M voxels
Vol GM =500k voxels
Vol WM = 400k voxels
Vol CSF =300k voxels
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CONECTOMA: Contiene toda la informacion
sobre |la conectividad desde cualquier zona del
cerebro a cualquier otra
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Nosotros somos nuestro conectoma

Sebastian Seung, Princeton University
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OPEN A novel brain partition highlights
the modular skeleton shared by
| structure and function

Accepted: 23 April 200~ IDai Diez™", Paolo Bonifazi*”, Ifiaki Escudero™?, Beatriz Mateos™3, Miguel A. Mufioz®,
Sebastiano Stramaglia®>®' & Jesus M Cortes™®7

Published: o3 June 2015
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www. nature.com/scientificdata

scientific data

l "} Check for updates

OPEN ' Open datasets and code for
anawvsis | multi-scale relations on structure,
function and neuro-genetics in the
"human brain

Antonio Jimenez-Marin'?, |bai Diez(%**5, Asier Erramuzpe ("¢, Sebastiano Stramaglia’,
- Paolo Bonifazi':® & Jesus M. Cortes ()68
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Ql:

¢ Como cambia nuestro conectoma a medida
gue nos hacemos mayores?



Q2:

¢Podemos entrenar un modelo de Inteligencia
Artificial para saber cual es la edad de nuestro
conectoma?



Q2:

Si ya sabemos nuestra edad, éicual es la ventaja?
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v=Edad conectoma
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v=Edad conectoma

x=Edad cronoldgica

Persona joven, conectoma envejecido



v=Edad conectoma
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Sujeto 2
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x=Edad cronoldgica




v=Edad conectoma

A

Sujeto 2

>

x=Edad cronoldgica

Persona mayor, conectoma joven



Q3:

¢Podemos usar la edad del conectoma dentro
del sistema de salud para mejorar la atencion al
paciente?



Paolo Bonifazi Asier Erramuzpe
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Hum Brain Mapp. 2018 Dec; 39(12): 4663-4677. PMCID: PMCE86
Published online 2018 Jul 13. doi: 10.1002/hbm.24312 PMID: 3000:

Structure—function multi-scale connectomics reveals a major role of the fronto-striato-
thalamic circuit in brain aging

Paolo Bonifazi, 12+ T Asier Erramuzpe, 1 T Ibai Diez, ! Iiigo Gabilondo, ! Matthieu P. Boisgontier, 3 Lisa Pauwels, 3

Sebastiano Stramaglia, 4 Stephan P. Swinnen, 3+ 2: T and Jesus M. Cortes®1:2:6. 1
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A partir de la conectividad entre diferentes
regiones del cerebro determinamos
la edad del conectoma
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A partir de la conectividad entre diferentes
regiones del cerebro determinamos
la edad del conectoma
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Structure—Function Connectomics Reveals Aberrant Developmental
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NINOS CON ESPECTRO AUTISTA
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A Journal of Psychiatric Neuroscience and Therapeutics

Articles Publish Multimedia About Contact

ARCHIVAL REPORT | VOLUME 94, ISSUE 10, P804-813, NOVEMBER 15, 2023

o Download Full Issue

The Neurogenetics of Functional Connectivity Alterations in Autism:
' Insights From Subtyping in 657 Individuals

Javier Rasero & ! « Antonio Jimenez-Marin ' « Ibai Diez = Roberto Toro = Mazahir T. Hasan e

Jesus M. Cortes « Show footnotes

Open Access * Published: April 21, 2023 = DOI: https://doi.org/10.1016/.biopsych.2023.04.014
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ALZHEIMER’S
ASSOCIATION

Alzheimer's & Dementia: Diagnosis, Assessment & Disease Monitoring / Volume 15, Issue 4/ 12493

RESEARCH ARTICLE Ii‘IOpen Access @ @ @

NeuropsychBrainAge: A biomarker for conversion from mild cognitive
impairment to Alzheimer's disease

Jorge Garcia Condado B4, Jesus M. Cortes, for the Alzheimer's Disease Neuroimaging Initiative
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Actividad fisica modula la conectividad
cerebral

Structural Connectivity

Functional Connectivity




Multimodal Connectivity Features Analysis

SC+FC features related PC weights
in the Linear Regression Model

Linear Regression of IPAQ values
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nature medicine

Article https://dei.org/10.1038/341591-023-02296-6

Heterogeneous aging across multipleorgan
systems and prediction of chronic disease
and mortality

Received: 26 September 2022 YeElla Tian®' |, Vanessa Cropley', Andrea B. Maier™®4,
Nicola T. Lautenschlager™®, Michael Breakspear™ & Andrew Zalesky ®'*

Accepted: 9 March 2023
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> |EEE J Biomed Health Inform. 2025 Jan 17:PP. doi: 10.1109/JBHI.2025.3531017.

Online ahead of print.

AgeML: Age modeling with Machine Learning

Jorge Garcia Condado, Inigo Tellaetxe Elorriaga, Jesus M Cortes, Asier Erramuzpe

PMID: 40031231 DOI: 10.1109/JBHI.2025.3531017



AgeML: Python package for age modelin
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The Technology Crisis in Neuropsychology @

Justin B. Miller =, William B. Barr

Archives of Clinical Neuropsychology, Volume 32, Issue 5, August 2017, Pages 541-554,
https://doi.org/10.1093/arclin/acx050
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"Unlike other fields of medicine that have
embraced technology, neuropsychology has
become reliant on outdated and labor-
intensive data collection methods that are
slow, highly inefficient, and costly, providing
relatively limited estimates of true human
behavior..."
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Different training materials

____Sorting Bugs Stop the Ball

Each training material is different from another
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NeuronUP - Score

A metric for individualized cognitive performance
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NUP Score - PENSA

Hypothesis:

Traditional neuropsychological tests
accurately describe the current cognitive
state but fail to characterize cognitive
change over multiple time periods
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NUP Score - PENSA

Monthly Remote Home-Based
Executive Functioning Monitoring,
leveraging performance indicators from
self-administered cognitive training
computer games (NUP-EXE)

neuronﬁ



NUP Score - PENSA neuror®,

N = 56 individuals (59% women, aged 60-80)

at higher risk of Alzheimer's disease (APOE -

el carriers with subjective cognitive decline)
who completed a 12-month multimodal
intervention to prevent cognitive decline
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NUP-EXE trajectories by gender
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NUP Score - PENSA neuror®,

NUP-EXE showed good psychometric properties
and greater sensitivity to change compared to
traditional tests. Improvements in NUP-EXE
correlated with functional improvements and
were influenced by participants' age and sex
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The PENSA Study is registered in
ClinicalTrials.gov (NCT03978052).
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Juegos de PC para evaluar a personas con riesgo
alto de alzheimer

« Un estudio, liderado por ¢l Institut Hospital del Mar d'Investigacions Mediques y el Barcelonafieta Brain
Research Center, testea un sistema que controla su capacidad de cognicion

imagen 08 uno de J0s Juegos USaco en &l estudio (Insttut Hospital del Mar dinvestigacions Médques)

neuron'd-



[N )
ClOCY | OBN =220
/ o e b
QUIENES SOMOS + | GRUPOS ~ PROGRAMAS DE INVESTIGACION ~ PROGRAMAS TRANSVERS
« Sala de Prensa Noticias Utilizar juegos de estimulacidn cognitiva por ardenadar para evaluar la evolucién de la capacidad cog a

Utilizar juegos de estimulacion cognitiva por ordenador para
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INVLSTIGACICN ALZHEIMER

Juegos de cognicion por ordenador, el
mejor control para ver la evolucion del
alzhéimer

Unos sencillos juegos de ordenador mejoran el control de la evolucién de la capacidad
cognitiva en personas en un estadio temprano de la enfermedad de Alzheimer y permiten
adaptar, practicamente en tiempo real, los tratamientos experimentales para ajustarlos a

los cambios de su declive cognitivo.
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Journal of

Neuropsychology R%] paychological sockety

RESEARCH ARTICLE (3 Open Access @ @ @ @

One-year prediction of cognitive decline following cognitive-
stimulation from real-world data
Borja Camino-Pontes v, Francisco Gonzalez-Lopez v, Gonzalo Santamaria-Gomez v,

Antonio Javier Sutil-Jimenez v, Carolina Sastre-Barrios wv, Ifiigo Fernandez de Pierola v,
Jesus M. Cortes B4 v ... See fewer authors ~
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NeuronUP - Prediction

Prediction of cognitive decline 1 year after baseline score SO

\ sj = f(Trues, Time, Level)
Sp LH
T, = T
° 12 months '
‘ diff = 51 - sp

Class 1: Zgiff = -1
Class 0: Zdiff = -1

WO
rMAEr

At the single-subject level, cognitive decline classification can
. (0, 1) be performed (class 1) vs. no cognitive decline (class 0).
’ ' Classification can be conducted at the activity level,
cognitive domain level, and global level in each session.
For each activity, domain, or global session, cutoff points can
be determined.

Given a new set of values

(Preuesr Primer Plever)s —_—
can we predict cognitive

decline (Class 1) at T,?

Sensitivity

1 - Specificity
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NeuronUP anticipa un afio el
riesgo de padecer deterioro
cognitivo

La prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology de la Sociedad Britanica de
Psicologia ha publicado un estudio

que demuestra que NeuronUP anticipa un
afio el riesgo de padecer deterioro cognitivo
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NeuronUP anticipa un afio el
riesgo de padecer deterioro
cognitivo

La prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology de la Sociedad Britanica de
Psicologia ha publicado un estudio

que demuestra que NeuronUP anticipa un
afio el riesgo de padecer deterioro cognitivo
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Jesus Cortes: "Este estudio
puede ayudar a identificar
con anticipacion a las
personas en riesgo de
desarrollar deterioro
cognitivo”

Jesds M. Cortes, Profesor de lkerbasque en
el Instituto Biocruces-Bizkaia de
Investigacién sanitaria y Responsable de la
Unidad de 1+D+i de NeuronUFP nos explica
en esta entrevista los resultados sobre la
prediccion del deterioro cognitive con
NeuronUP que se acaban de publicar en la
prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology.



NeuronUP anticipa un afio el
riesgo de padecer deterioro
cognitivo

La prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology de la Sociedad Britanica de
Psicologia ha publicado un estudio

que demuestra que NeuronUP anticipa un
afio el riesgo de padecer deterioro cognitivo

Una plataforma informativa anticipa un afio el
riesgo de deterioro cognitivo
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desarrollar deterioro
cognitivo”

Jesds M. Cortes, Profesor de lkerbasque en
el Instituto Biocruces-Bizkaia de
Investigacién sanitaria y Responsable de la
Unidad de 1+D+i de NeuronUFP nos explica
en esta entrevista los resultados sobre la
prediccion del deterioro cognitive con
NeuronUP que se acaban de publicar en la
prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology.
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La prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology de la Sociedad Britanica de

| PVESTIOACION |

Una plataforma informatica anticipa un afio el riesgo de

deterioro cognitivo
Preverio degeneraciin pemite o los profesioncles e ja salud intervenls Porc retrasar desarrollar deterioro

paliar el avance en patologias como el parkinson o alzhéimer [ €l estudio ha analizado una ‘g -
muestra de 124,610 resultados que han generado 7.902 pacientes C Dgﬂ ltl".l"ﬂ

Jesds M. Cortes, Profesor de lkerbasque en
el Instituto Biocruces-Bizkaia de
Investigacion sanitaria y Responsable de la
Unidad de 1+D+i de NeuronUFP nos explica
en esta entrevista los resultados sobre la
prediccion del deterioro cognitive con
NeuronUP que se acaban de publicar en la
prestigiosa revista britanica Journal of
Neuropsychology.




Una plataforma informativa anticipa un afio el

NeuronUP anticipa un ano el riesgodedtteriorocognitivo

P Ranaiew o [1IIRN

Actualidad y Articulos | Psicologia general [FiSe

Noticia | il 13/03/2023

Una plataforma informatica anticipa un afio el riesgo de
deterioro cognitivo-

El sistema se basa en muiltiples pruebas que realizan los usuarios e implican diversas areas del
cerebro Prever la degeneracion permite a los profesionales de la salud intervenir para retrasar o
paliar el avance en patologias como el parkinson o alzhéimer El estudio ha analizado una muestra
de 124.610 resultados que han generado 7.902 pacientes Esta investigacion se ha desarrollado
bajo un sistema de ‘Real World Data’ (RWD).
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Congratulations to:
Jesus M. Cortes

Whose work has been recognized as a top viewed article* in:

Journal of Neuropsychology

One-year prediction of cognitive decline following cognitive-stimulation
from real-world data

*Among work published in Journal of Neuropsychology between January 1, 2023 - December 31, 2023, up to 12 months after publication.
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NeuronUP - Normative

. . NeuronUP - Score. Percentiles Table
Score distribution

Score ] 1 z 3 4 5 & 7 8 9

0.030 == n= 56968 o | o 0.01 | 0.63 | 0.05| 0.99 | 9.15 | ©.23 | 0.3 | 0.36 | 0.44

18 B.56 a.7 .84 B.598 1.14 1.39 1.57 1.88 .09 2.38

0.025 28 2.73 31.21 3.57 4.15 4.71 5.3 5.95 6.59 7.38 8.43

30 | 9.31 | 10.29 | 11.38 | 12.46 | 14.11 | 15.44 | 16.92 | 18.36 | 19.94 | 21.63

0.020 - 48 | 23,44 | 25,5 | 27.49 ( 29.37 [J31.46 | 34.23 | 36.53 | 38,67 | 4105 | 43.35

0.015 58 | 45.71 | 48.28 | 50.84 | 52498 | 55.4 57.78 | 68 62.28 | 64.57 | 66.71

6B | 6B.71 | TB.75 | 73.87 ?4111 76.84 | TB.52 | 80,16 | 81.8 83.2 B4.58

0.010 70 | 85.83 | B7.83 | 88.15 | 89fs | 98.34 | 91.31 | 92.25 | 92.96 | 93.82 | 04.43

B8 | 94.98 | 95.51 | 96.82 | 964 | 96.82 | 97.27 | 97.55 | 97.8 9B 98.2

D.l0s H | o0 | 98.39 | 98.49 | 98,64 | 98 fye | 98,83 | 98.91 | 98,99 | 99,06 | 99.16 | 99.24
5000 _..||I|| |||II||.........__

0 20 40 ©0 €0 100 Score de 43 corresponde al percentil 29.37

In cohorts of tens of thousands, by calculating percentiles
(adjusted for age, sex, and years of education), we determine
the "standardized" score and percentile.
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NeuronUP - Evolutive neuror®,

User: 46533 Distribution
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With sessions stored for over 12 years, in compliance with the
Declaration of Helsinki and various data protection laws for clinical research



Prediction by deep-learning 1D neurorid,

Conv 1D layer Max Pooling Conv1D layer Max Pooling
Trajectory b = > b > Fatten [—> P Ll gmoid [—> (0,1)
Filters = 32 . Filters =16 ; r
Kernel size=7 Pool_size =3 Kernel size = 7 Pool_size =3

Convolutional Neural Network (CNN-1D)
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THE PREPRINT SERVER FOR BIOLOGY
MNew Results A Follow this preprint

Generative deep learning models for cognitive performance trajectories in
real-world scenarios

{2 Denis Exposito, Elina Maltseva, Carolina Sastre-Barrios, Ifiigo Fernandez de Piérola, (2 Jesus M. Cortes
doi: hteps://doi.org/10.1101/2024.07.05.600608

MultiLayer Perceptron (MLP), Convolutional Neural Networks (CNN) and Long Short-Term Memory (LSTM).
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NeuronUP-Cohort
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NeuronUP-Cohort
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15 months Gy
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Monitoring of a cohort of n=1072 individuals, followed every 15
days over a 1-year period.

Distribution

0 10a 150 Fi] 2540 300 50
Day

8m = Sm - Se is the score at time m (S,,) minus the baseline
score at time zero (S,). Here, m varies in 15-day periods.
Ym is @ NeuronUP metric of non-parametric asymmetry of
the distribution. The more positive itis, the more
asymmetric the positive tail is compared to the negative
tail. When tracking a cohort, it is relevant as a measure of
intervention effectiveness that the values of y(t) become
more positive over time (figure on the right).
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Bateria de evaluacion

de la velocidad de procesamiento

SPAIn - Speed of Processing Assessment Instrument
V.01

Periafiez, J.A. (1), Lubrini, G. (2) y Rios-Lago, M. (2,3)

1. Dpto. Psicologia Basica Il. Univ. Complutense. Madrid
2. Dpto. Psicologia Basica II. UNED, Madrid
3. Dpto. Neuropsicologia. NeuronUP. Logrofio

Manual Técnico

1. Introduccion
2. Justificacion tedrica
2.1. La estructura factorial de la atencion, las funciones ejecutivas y la velocidad de
procesamiento
2.2. El uso de tareas de tiempos de reaccion
2.3. Fases en el procesamiento de la informacion
2.4. Conclusiones
. Requerimientos
. Descripcién general de la bateria
. Instrucciones de administracion y aplicacion de la bateria
. Resultados de la bateria
. Interpretacion de los resultados
7.1. Marco general para la interpretacion de los resultados
7.2. Caracter generalizado de la lentitud en el procesamiento
7.3. Ralentizacion en fases especificas
7.4. Alteraciones especificas en componentes concretos
7.5. Perfiles observados en grupos clinicos
7.6. Puntuaciones obtenidas para cada test
8. Observaciones conductuales relevantes durante la administracién de los test
9. Ejemplos de casos clinicos
10. Datos normativos disponibles
11. Validez y fiabilidad
12. Bibliografia
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SPAIn -- Prof. Marcos Rios Atencion y Velocidad de procesamiento

Decisién
Memoria Control
Operatva interferencia
Estimulo —p| componente | __ el Llildsido —» | componente | pespuesta
perceptivo cognitivo motor

Switch

Repeat

N

FT TRS TRS-5ART TRE TRE-Busqueda N-Back switching



Esclerosis / Parkinson

Velocidad de procesamiento
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Identifying Perceptual, Motor, and Cognitive
Components Contributing to Slowness of Information
Processing in Multiple Sclerosis with and without
Depressive Symptoms
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La duracion estimada de la bateria completa es de unos 75 minutos y consta de los siguientes test:

Periafiez, J., Lubrini, G. y Rios-Lago, M.

1. Testde velocidad motora (Finger tapping, TF)
Bateria General SPAIn . ) ) ) .
(Speed of Processing 2. Test de Velocidad Perceptivo-Motora (Simple Reaction Time task, SRT)
Assessment Instrument) 3. Test Go-No go (Tarea de Velocidad-Impulsividad)
2samiento, M. trabajo 4, Test de \elocidad de seleccion de respuesta
5.  Testde blsqueda visual con interferencia (Basqueda visual y control de |a interferencia)
Conjunto de 10 tareas de
tiempos de reaccién dirigidas a 6.  Tarea de memoria operativa verbal (1-Back numérico)
evaluar la velocidad de 7. Tarea de memoria operativa verbal (2-Back numérico)
prasEsATIientay laelideng 8.  Tarea de memoria operativa espacial (1-Back espacial)
30 20 seg N 5 R . ) .
- — 9.  Tarea de memoria operativa espacial (2-Back espacial)
tests
10. Tarea de flexibilidad cognitiva (Task switching/Cambio de tarea)

6 mins y 50 segs

1. Testde velocidad motora (Finger tapping, TF)
2. Testde Velocidad Perceptivo-Motora (Simple Reaction Time task, SRT)

4, Test de Velocidad de seleccion de respuesta

Periafiez, J., Lubrini, G. y Rios-Lago, M.

Bateria de Velocidad
Perceptivo-Motora
(SPAIn-VPM)

Conjunto de 3 tareas enfocadas

en la evaluacion de locidad

motora. Mide la

rcibir estimulos y

Abrir bateria

6.
7.
8.
9.

Peridfiez, J., Lubrini, G. y Rios-Lago, M.

Bateria de Memoria
Operativa (SPAIn-MO)

Conjunto de 4 t

evaldan la m
verbal y espaci
capacidad para

manipular y actualizar..

Abrir bateria

Tarea de memoria operativa verbal (1-Back numérico)
Tarea de memoria operativa verbal (2-Back numérico)
Tarea de memoria operativa espacial (1-Back espacial)

Tarea de memoria operativa espacial (2-Back espacial)



Resultados Atencion y Velocidad de procesamiento

Resultados de evaluacion | Protocolo activo X

Test de velocidad perceptivo-motora (Tiempo de reaccion simple) -
Test Go-No Go (SART) A

Puntuacion PD Pz PT PE Pct
Aciertos 50 3 80 19 99 Puntuacion PD Pz PT PE Pct
Omisiones 0 3 80 19 99 Aciertos 15 -35 15 1 9
Falsas alarmas 0 3 80 19 99 Omisiones 30 -3 15 1 9

TR iert 0.37 -35 15 1 5
Sanieros Falsas alarmas 2 13 62.9 139 79

Variabilidad del TR en aciertos 0.05 -0.3 47 9.1 71
TR en aciertos 0.42 -3.5 15 1 5

Fatiga del TR en aciertos -0.04 -0.5 455 8.7 77
Variabilidad del TR en aciertos 0.39 -3:5 15 1 5

Equilibrio velocidad—precision 0.37 -35 15 1 5
Fatiga del TR en aciertos 0.14 -35 15 1 5

Tasa de aprendizaje 0.02 -2.7 235 2.1 5
Equilibrio velocidad—precision 127 =35 15 1 6

Interpretacion de las Puntuaciones

E Interpretacion de las Puntuaciones

Observaciones

Observaciones



Resultados Atencion y Velocidad de procesamiento

Puntuaciones disponibles

Estandar (CI)
=130 =98 Puntuacién excepcionalmente alta
120-129 91-97 Puntuacion por encima del promedio
* Puntuaciones directas Puntuacin media-alta
. 90-109 25-74 Puntuacion promedio
* PuntuacionesZ — -~ e

° Pu ntu a Cio nes T 70-79 2-8 Puntuacion por debajo del promedio

<70 <2 Puntuacién excepcionalmente baja

* Puntuaciones Escalares

[ ] P u nt u a C i o n es C e nti Ies Percentil Etiqueta descriptiva

>24 Dentro de lo esperado / Dentro de los limites normales
9-24 Rendimiento medio-bajo
2-8 Rendimiento por debajo del promedio

<2 Rendimiento excepcionalmente bajo
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NeuronUP-Brain Age
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NeuronUP-Brain Age neuroré,

R

A LA R b b ol LSt il ;-
! ’.‘ f &r\.* *"".i"‘-'“'\,“p‘"."rx‘-k»‘e’%’h". 'l‘(”‘ (! ‘.‘f“'Wf? '}'ﬁlfjﬁw it -

S-)" ! l ‘b‘ |v || ||ll|

[

’|
’

|

"

We have trained multiple Al models using numerous scores from a healthy population, enabling us to predict an
individual's age based on scores at the test level, cognitive domain level, or global session level.

For new NeuronUP users, we determine their brain age and use its deviation from chronological age as a measure of
excessive brain maturation. Our goal is to identify individuals with greater vulnerability to aging.

To date, the most rejuvenated individuals score better than the most aged ones, and this effect persists for up to a year.
We also aim to use Al to learn intervention strategies that may rejuvenate brain age.
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scientific reports

Explore content v  About the journal v  Publish with us v

nature > scientific reports » articles » article

Article | Open access | Published: 27 December 2022

Multimodal and multidomain lesion network mapping
enhances prediction of sensorimotor behavior in stroke

patients

Antonio Jimenez-Marin, Nele De Bruyn, Jolien Gooijers, Alberto Llera, Sarah Meyer, Kaat Alaerts, Geert

Verheyden, Stephan P. Swinnen & Jesus M. Cortes &
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Mapa de desconexion funcional




Mapa de desconexién estructural




Data-driven cognitive rehabilitation
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Data-driven cognitive rehabilitation
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Data-driven cognitive rehabilitation
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neuron'd.

Different Forms of Collaboration:
* Recruiting new participants to validate some of our tests.
* Conducting your own research while using our methods to measure
and track participants' performance.
* Partnering in a consortium to apply for a research project.

If you are interested in collaboration, contact at:
jesus.cortes(@neuronup.com

https://neuronup.com/neuronup-labs/



THANKS TO:
Ikerbasque euskampus -

Basque Foundation for Science CAMPUS OF INTERNATIONAL EXCELLENCE
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Bizkaiko Foru Aldundia
Diputacion Foral de Bizkaia

Unidn Europea
Fondo Europeo de

Desarrollo Regional

HGUFOH'@ The BRAIN Initiative ®




Gracias!!

Thank you!!

Milesker!!



QUESTIONS, COMMENTS, SUGGESTIONS:

jesus.m.cortes@gmail.com
jesus.cortes@neuronup.com

https://www.jesuscortes.info


mailto:jesus.m.cortes@gmail.com
mailto:jesus.cortes@neuronup.com
https://www.jesuscortes.info/
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